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Ⅰ. 서  론 자기 공진형 무선전력전송 기술은 종래의 자기 유도형
기술보다 먼 거리에서도 전력 송수신이 가능하다는 점에
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요  약

본 논문에서는 자기 공진형 무선전력전송 시스템에서 사용 가능한 핑거프린트 방식의 측위 기법을 제안하고 성능을
검증하였다. 측위를 위해 3축 방향의 자기장 신호 측정이 가능한 소형 직교 보조코일을 가지는 수신기 코일 설계 방안을
제시하고, 제안한 코일을 이용해 획득한 3축의 기전력의 크기와 위상 특성을 추출하였다. 측정 지점에서 획득된 값을
이용하여 위치를 측정하기 위해 LUT(Look-up Table)를 이용하는 기법과 기계학습 방식 중 LDA(Linear Discriminant 
Analysis)을 이용하는 기법을 제안하고, 각 기법별 측위 정확도 및 계산 속도를 비교 제시하였다. 6.78 MHz 무선전력전송
시스템에서 75개의 지점을 측위하는 실험에서 제안하는 코일과 기전력 특성을 이용한 LUT 기법을 적용하여 측위 정확
도 97.33%를 달성하였다. LDA 기법의 경우, 기전력과 위상을 이용하여 측위하는 경우 LUT 기법에 비해 계산 속도가
늘어나지만 정확도를 향상시킬 수 있었다.

Abstract

This paper proposes fingerprint-based positioning methods which can be used in a magnetic resonant wireless power transfer(WPT) 
system and verifies their performance. A new receiver coil with small orthogonal auxiliary coils is proposed to measure magnetic field 
signals in three axial directions. The magnitude and phase characteristics of the three-axis electromotive force can be obtained by using 
the proposed coil. To predict a position with the measured values, we propose a lookup table-based method and linear discriminant 
analysis-based method. For verification, the proposed methods are applied to predict 75 positions of the 6.78 MHz WPT system, and 
the performances such as accuracy and computation time are compared.
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서최근 각광받는기술이다. 해당기술은 전기차 등의대
형 디바이스뿐 아니라, 인체 삽입형 센서 등의 초소형 디
바이스까지 넓은 분야에 접목이 시도되고 있다[1].
하지만 해당 기술의 경우도 송수신 코일이 오정렬 상

태인 경우 효율이 급감한다는 문제점이 있으며, 이를 해
결하기 위해 메타물질 적용[2], 리피터 사용[3], 다중 코일
송신부 사용[4] 등의 연구가 진행되고 있다. 송수신 코일
의 정렬 상태를 파악하고, 오정렬 상태인 경우 정렬 방향
을제시해 줄수있는측위 기술의개발이필요하나, 작은
거리오차도전력전송효율에치명적으로작용할수있으
므로 미터 단위의 오차를 가지는 GPS나 Wi-Fi, Bluetooth 
등의 신호를 이용한 기존 측위 기법은 적용이 어렵다[5]. 
또한 무선전력전송 수신부를 감안할 때, 연산량이 최소화
되어 저사양의 처리장치에서도 빠르게 동작해야 할 필요
성이 있다.      
본 논문에서는 무선전력전송 환경에서 측위를 진행하

는 기법으로 시변 자기장을 이용한 측위 기법을 제안한
다. 제안하는 기법은 3축으로 배치된 3개의 코일에 각각
유도되는 기전력 정보를 수집하고, 수집된 정보로부터 기
전력의최대크기와기전력간위상차이를분석하는핑거
프린트 방식의 측위 기법이다. 핑거프린트 방식으로 LUT 
(Look-Up Table)을 이용한 기법과 기계학습 기법 중 LDA 
(Linear Discriminant Analysis)를 이용하는 두가지 방식을
제시하고, 그 성능을 비교분석하였다.
논문은 다음과 같이 구성되었다. 2장에서는 측위에 사

용하는 3축 프로브의 원리와 설계를 설명하고, 3장에서는
측위 알고리즘에 대해 설명하였다. 4장에서 실험을 통해
제안한 기법의 유효성을 검증한 이후 결론으로 맺었다.

Ⅱ. 측위용 수신 코일

제안하는 기법을 구현하기 위해 특정 지점에서의 3차
원 자기장을 각 축별로 수용하는 수신 코일의 설계가 필
수적이다. 코일의 설계 원리는 패러데이 법칙에 의하여
설명이 가능하다. 자기장이 코일에 유도하는 기전력의 크
기는 자기장의 크기, 자기장의 시간당 변화량, 자기장과
코일의 입사각으로 결정된다. 즉, 특정 축에 수평으로 존
재하는 코일의 경우, 해당 축 방향으로의 자기장에 의해
서만 기전력이 유도되므로, 코일을 3축으로 수직하게 배

그림 1. 제안하는 수신 코일의 형태
Fig. 1. The configuration of the proposing Rx coil.

열하면각 축의 자기장성분을분리하여얻을수 있다. 이
에 기반하여 설계한 코일의 형태를 그림 1로 도시하였다. 
본 논문에서는 송수신 코일이 Z축에 평행하게 정렬된

다고 가정한다. 메인 코일은 Z축의 자기장을 수용하되, 
무선전력전송 기능을 같이 수행할 수 있도록 Tx 코일과
동일한 반지름을 가지도록 설계하고, 보조 코일의 경우
나머지 두 축의 자기장을 수용하되 무선 전력 수신시에
효율을 저하하는 요소로 작용할 수 있으므로 그 크기가
최소화 될 필요가 있다. 해당 코일을 이용하는 무선전력
전송 시스템의 회로도를 그림 2로 도시하였다.

는 AC 전원, 는 소스 저항, 는 전력 송신 코

일이며, 는 Z축 방향의 시변 자기장으로부터기전력을
유도하는 주 코일, 와 는 각각 X축과 Y축 방향의
시변 자기장으로부터 기전력을 유도하는 보조 코일이다. 
 ,  ,  , 는 각 코일에 대응하는 커패시터로서

공진각주파수   일 때   의값을가

지고, 회로가 에서공진하도록한다.  ,  , 

그림 2. 제안하는 시스템의 회로도
Fig. 2. Schematic of the proposing system.
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는 송신 코일과 각 수신 코일간의 상호 인덕턴스로서 코

일간의 정렬 상태나 위치에 따라 변한다. 제안하는 시스
템은 MCU의 GPIO 핀을 이용하여 릴레이를 제어, 측위와
무선 전력 수신시 회로의 연결 상태를 제어할 수 있으나, 
본 논문에서는 릴레이 및 배터리 충전회로, 배터리 부분
을 제외하고, 측위 기능을 위한 부분만을 구현하여 진행
하였다.
해당 코일을 이용하여 무선전력전송 시스템의 특정 지

점에서 수집한 한 주기 동안의 기전력 정보를 그림 3에
도시하였다.
이를 바탕으로 매 지점마다 기전력의 특징 요소(attri-

bute)를 5개로 정의할 수있다.  ,  , 는각각 Z축, 
X축, Y축 코일에 유도된 기전력의 최대 크기이며,  , 
는 Z축과 X축, Z축과 Y축의 프로브에 유도된 기전력
간의 위상 차이이다. 이 때 일반적으로 Z축에 평행하게
정렬된 전력 송신 코일로부터 유도되는 기전력은 Z축 방
향의 자기장으로부터 유도되는 경우가 가장 크게 발생하
며 명확히 판별되므로, 위상 차이 분석은 메인 코일에 유
도되는 기전력 기준으로 진행한다.

Ⅲ. 측위 알고리즘

제안하는 LUT 기반 측위 알고리즘은 사전 측정을 진

그림 3. 제안한 코일에서 측정된 3축 기전력
Fig. 3. Measured 3-axis electromotive force in the proposed 

coil.

행한 각 클래스(위치)별 요소를 기반으로 사후 데이터에
서추출한요소와의오차정도를비교, 데이터의클래스를
예측하는 핑거프린트 방식[5]으로 위치를 예측한다. LUT 
기법은 각 클래스 별 요소들의 값을 테이블로 저장하고, 
이를 바탕으로 측위를 진행한다. LUT 생성시 측정을 진
행한데이터로부터 개의요소를추출하여  ×  크기의
행렬을 만들고, 이를 개의 클래스로 구별하여  ×  
크기를 가지는 행렬로 완성한다. 측위 시에는 각 클래스
와 입력 데이터에 포함된 요소들의 오차를 절댓값으로
구한 뒤 이 오차들의 총합이 가장 작게 나타나는 번째
클래스를 코일의 위치로 특정하도록 하였다. 이를 식으로
표현하면 식 (1)과 같다.

arg min
   

  





  

(1)

 
max

        (2)

이 때 은 LUT 행렬 의  에 위치한 원소이며, 

는 측위를 진행할 데이터 행렬 의  에 위치한 원소
로 각요소를 의미한다. 는 번째 열, 즉 전체클래스에
서발생하는특정 요소에대한최대오차로, 각 요소의오
차범위를 0 이상, 1 이하로 정규화하기위해 사용되는환
산 계수(Scale factor)이며, 식 (2)로 나타낼 수 있다. 이에
대한예시로요소  ,  , 를이용하여 3개의위치에
대한 측위를 진행할 때의 계산 과정을 그림 4로 도시하였
으며, 해당 예시에서는 오차의 총 합이 최소화되는 2번

그림 4. 측위 과정 예시 (LUT 기반)
Fig. 4. Example of positioning process (LUT based).
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위치로 데이터의 위치가 결정된다.
한편, 데이터 분류를 기반으로 하는 기계학습을 이용

한 측위 기법이 최근 활발하게 연구되고 있다[6],[7]. 본 논
문에서는 기계학습 기법 중 LDA 방식을 제안하고, LUT 
기법과의 성능차이를 비교분석하였다. LDA는 베이즈 이
론을 기반으로 학습 데이터로부터 사후 확률을 계산하기
위한 상수들을 추출하고, 추후 입력되는 데이터를 사후
확률 계산을 통해 분류한다[8]. 입력 데이터가 특정 클래
스 에 속하는 정도는 식 (3)으로 계산할 수 있다.

         




     log  (3)

이 때 는 측위 데이터 값을 나타내는 벡터로서 개
의 요소를 이용하는 경우  ×   크기의 행렬이다. 는

번째 클래스의 학습 데이터의 요소 값의 평균 행렬로
× 크기의 행렬이다. 는 각 학습데이터 요소간의 공
분산 행렬로 ×  크기이다. 는 전체 학습 데이터 중

해당클래스가차지하는데이터수의비율이다. 식 (3)에서
개의 클래스에 대해     을 계산한 후

값이 가장 크게 나오는 클래스로 위치를 추정한다. LDA
를 다른 기계학습 기법과 혼합하여 사용하는 방법도 연
구 중[9]이나, 본 논문에서는 기본적인 LDA를 이용하였다. 
측위 기법의 전체적인 진행 과정을 그림 5로 나타내었다.

Ⅳ. 실험 및 검증

제안한기법을검증하기위해 6.78 MHz 자기공진무선

그림 5. 제안하는 측위 진행도
Fig. 5. The progress of the proposed positioning methods.

전력전송 시스템에 대한 실험을 진행하였다. 제작한 송신
코일과 수신 코일을 그림 6으로 도시하였다. 
송신 코일과 수신 코일의 메인 코일은 동일한 형태로

제작하였으며, 보조 코일들은 중심을 주 코일과 공유하
되, 메인 코일보다 작은 크기를 가지도록 제작하였다. 메
인 코일에서 수신되는 전력을 분석한 결과, 보조 코일의
사용 유무는 효율에 큰 영향을 주지 않는 것을 확인하였
다. 제작한 코일들을 이용하는 측위 기법의 유효성을 검
증하기 위해 그림 7과 같은 실험 환경을 조성하였다. 각
코일의 6.78 MHz에서의 물리적 정보와 파라미터에 대한
설명을표 1과그림 8로도시하였다. 이때전력송신코일
과 주 코일은 스파이럴 형태이므로 inner/outer diameter를
가지,며 보조 코일들은 헬리컬 형태이므로 height, length
와 width를 가진다.

그림 6. 제작한 송신 코일과 수신 코일
Fig. 6. Fabricated Tx coil and Rx coil.

그림 7. 실험 환경
Fig. 7. Experimental environment.
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표 1. 각 코일별 정보
Table 1. Specification of each coil.

Coil type Tx Rx(z) Rx(x) Rx(y)
Resistance() 8.62 9.4 2.4 2.3

Inductance() 9.5 9.92 1.8 1.8
Inner length(mm) 70 N/A

(Helical coil)Outer length(mm) 83
Height(mm)

N/A
(Spiral coil)

40
Length(mm) 40
Width(mm) 4.5

Turns 6 17
Q-factor 46.9 44.9 56.7 54.4

그림 8. 코일 타입별 파라미터
Fig. 8. The parameters of each coil type.

이 때 Rx 코일에서 Z축 자기장을 수용하는 주 코일과
보조 코일 중 X축 자기장을 수용하는 보조 코일간의

값은 0.097, Y축 자기장을 수용하는 보조 코일과의

값은 0.087로 보조 코일이 주 코일에 영향을 주는
정도는매우미약하다. 두보조코일간의 값은 0.167
로 확인되었다.
그림 7에 도시된 내용과같이함수발생기와전력 송신

코일을 이용하여 무선전력전송 환경을 구성하고, 수신 코
일에 유도된 축별 기전력을 오실로스코프로 측정하였다. 
측정 시 코일 간 높이는 1 cm, 2 cm, 3 cm로 변경하고, 
코일의 위치는 근접한 지점과 2 cm씩 거리를 갖는 25개
의 지점을 선정하였다. 따라서 높이 변화를 고려한 총 측
정 지점은 75개이다. 시간 변화나 측정 환경 변화에도 제
안한 측위 시스템이 지속적으로 동작하는지를 확인하기
위해 첫 번째 지점에서 마지막 지점까지 100개씩의 학습

데이터를 수집한 이후, 다시 첫 번째 지점에서부터 10개
씩의 측위 데이터를 수집하였다. 
먼저 각 요소별 측정 결과를 그림 9에 나타내었다. 해

당 그림을 통해 각 요소들의 크기가 수신 코일의 위치에
따라 변하므로 제안한 요소들을 위치 판별에 사용할 수
있음을 확인할 수 있다.
제안한 LUT 기반 기법을 이용한 송수신 코일간 높이

1 cm에서의측위진행결과를시각화하여그림 10으로나
타내었다. 5개의 요소를 사용하였으므로 오차의 범위는 0
에서 5까지의 범위를 가진다. 오차의 총 합이 최소화 되
는 지점이 수신 코일의 위치로 최종 결정되는데, 오차가
최소화 되는 (−1, 1) 지점이 실제 코일의 위치와 동일하
므로 제안한 측위 알고리즘이 유효함을 확인할 수 있다.
측위에 사용하는 요소를 선별적으로 사용할 때 나타나

는 정확도를 확인하기 위해 단순 전력 수신 코일만 이용
하여 만 활용 가능한 경우를 Case 1, 제안하는 3축 코
일을 이용하나, 각 기전력의 최댓값만을 파악 가능하여
 ,  , 가 활용하는 경우를 Case 2, 제안하는 코일
에서  ,  ,  ,  , 를 모두 활용하는 경우를

 

(a)  (V), 높이=1 cm
(a)  (V), height=1 cm

(b)  (V), 높이=2 cm
(b)  (V), height=2 cm

 

(c)  (V), 높이=1 cm
(c)  (V), height=1 cm

(d)  (°), 높이=1 cm 
(d)  (°), height=1 cm

그림 9. 각 요소별 측정 결과
Fig. 9. The measurement results of each attribute.
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그림 10. 측위 결과에 따른 오차 분포
Fig. 10. Error distribution according to positioning result.

Case 3으로 구분하였다. 측위에서의 정확도와 연산시간
을 CPU i7-4700MQ(2.4 GHz), RAM 16 GB 성능의 컴퓨터
로 수행하여, 그 결과를 표 2로 정리하여 도시하였다. 
각 case별 결과를 정리하면, Case 1의 경우 모든 측위

방식에서 매우 낮은 정확도를 보이는 것으로 확인되었다. 
Case 1과 Case 2를 비교하면 본 논문에서 제시한 3축 측
정의 효용성을 확인할 수 있는데, 제시한 코일을 이용하
여 3축 자기장을측정하는 경우부터 의미 있는 측위가가
능함을확인할수있다. 이경우정확도는 97 %이다. Case 
3의경우, 기계학습기반기법은정확도가향상되지만 LUT 
기반 기법의 경우 정확도가 오히려 감소하며, 이는 위상
정보에 대한 가중치의 유무 차이로 예상된다. LUT 기반
기법의 경우 모든 요소의 가중치가 동일하지만, LDA의
경우 기계학습 과정에서 각 요소에 대한 가중치를 별도
로 파악하므로 더 많은 요소를 사용하였을 때 정확도가
더욱 개선될수 있다. 향후 LUT 기반기법에 적용 가능한

표 2. 제안 기법의 정확도와 처리 속도
Table 2. Accuracy and processing time of the proposed me-

thods.

Type

Case 1 Case 2 Case 3
Accu-
racy
(%)

Processing 
speed 

(ms/data)

Accu-
racy
(%)

Processing 
speed 

(ms/data)

Accu-
racy
(%)

Processing 
speed 

(ms/data)
LUT 21.6 0.01 97.33 0.21 75.07 0.21
LDA 21.6 5.36 97.33 6.00 100 7.20

각 요소 별 가중치를 유도하는 기법을 추가 연구하는 경
우 LUT 기반 기법 역시 판별 요소 추가에 따른 정확도
향상을 기대할 수 있을 것이다.
처리 시간 측면에서는 Case 2의 조건에서 제안한 LUT 

기반 기법이 LDA 기반 기법과 동일한 정확도를 보이면
서약 30배 빠른처리속도를 보였으며, 이를 통해제안한
LUT 기반 기법이저성능처리장치를 이용한실시간측위
에 효과적으로 적용 가능함을 확인하였다. Case 3의 LDA 
기반 기법의 경우 최대 정확도가 100 %로 확인되므로, 빠
른 처리 속도보다 매우 높은 정확도가 필요한 측위 시스
템에서는 LDA를 이용하는 것이 더 효과적일 것이다.

Ⅴ. 결  론

본 논문에서는 무선전력전송 시스템에서 사용 가능한
핑거프린트기반측위기법을연구하였다. 측위를위해전
력전송 효율에 영향이 없는 보조 직교 코일들을 가지는
수신 코일 설계 기법을 제안하였다. 제안한 측위용 수신
코일을 이용하여 측정한 3축 정보를 통해 위치를 찾아내
기 위하여 LUT 기법과 LDA 기법의 알고리즘을 제안하
고, 그 성능을 6.78 MHz 무선전력전송 시스템에서 검증
하였다. 제안하는 기법은 무선전력전송 수신부에 탑재되
어 코일 간 오정렬 상태를 파악하고 정렬 상태를 개선하
는데 활용될 수 있다.
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