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요  약

스마트폰의 화로 SNS를 통해 유통되는 정보의 내용과 감성을 분석하는 연구가 활발하게 진행되고 있다. 

이에 본 논문에서는 SW 교육에 한 온라인 뉴스데이터를 수집하여 형태소 분석후 단어를 추출하고 뉴스데이

터의 감성지수를 산출하여 수집된 뉴스 데이터의 감성분석을 실시하 다. 한, 산출된 감성 수가 어느 정도 정

확한지 정확도를 검토하 다. 분석 결과 수집기간동안 SW 교육 련 뉴스는 월평균 약 189건 발생되었으며, 감

성 수 평균은 0.7로 SW 교육 련 뉴스는 정 임을 알 수 있었다. SW 교육의 요성  정책 실행에는 공

감하며 정 이었으나 구체 인 실행 방법에는 부정 인 시각이 있었다. 즉, SW 교육환경  교육방법 부족 

문제, SW 개발자 양성  처우개선 문제, 코딩 사교육 증가 문제 등이었다.
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ABSTRACT

Recently, a number of researches actively focus on the contents and sensitivity of information distributed 

through SNS as smartphones and SNS gained its popularity. In this paper, we collected online news data about 

SW education, extracted words after morphological analysis, and analyzed emotions of collected news data by cal-

culating sentimental score of each news datum. Also, the accuracy of the calculated sentimental score was 

examined. As a result, the number of news related to 'SW education' in the collection period was about 189 per 

month, and the average of sentimental score was 0.7, which signifies the news related to 'SW education' was 

emotionally positive. We were positive about the importance of SW education and the policy implementation, but 

there were negative views on the specific method for the realization. That is, a lack of SW education environment 

and its education method, a problem related to improvement of SW developers and improvement of their labor 

conditions, and increase of private education in coding were the factors for the negative viewers.
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1. 서론

스마트폰의 화로 SNS를 통해 사람들은 자신의 

생각과 의견 등을 극 으로 올리고 서로 공유하고 있

다. 일반 으로 사람들의 의견이나 생각을 조사할 때 설

문지, 면   찰 등의 방법을 사용하지만, SNS를 통

해 유통되는 정보의 양이 많아지고 향력이 커지므로 

빅데이터를 통해 사람들의 생각을 분석하고자 하는 연

구가 새롭게 진행되고 있다[1,3]. 

텍스트 형태의 빅데이터에서 단어들을 추출하고 단어

들 간의 계를 통해 빅데이터를 분석하여 유용한 정보

를 찾아내는 텍스트 마이닝 방법과 이를 통해 미래의 

흐름을 측하고 추천하는 분석방법이 연구되고 있다. 

한, 사람들의 감성을 분석하기 한 감성분석

(Sentimental Analysis) 방법도 있는데, 감성 분석은 특

정 주제에 한 감정을 수화하여 감정의 정도를 측

할 수 있으며, 최근 들어 SNS의 부상과 함께 다양한 

분야에 오피니언 마이닝(Opinion Mining)의 개념으로도 

용되고 있다[1,3,13,16]. 특히 기업에서는 소비자들의 

생각을 분석하기 해 방 한 양의 데이터를 자동으로 

처리해주는 시스템을 개발  도입하고 있다.

감성분석을 사용한 표 인 사례로는 2012년 미국 

선[2], 주가 측[3,13], 온라인 쇼핑몰의 상품평 분석

[6], 화흥행성 측[4] 등이 있다. 한, 뉴스데이터를 

분석한 연구로 문 수 등은 웹 뉴스 댓 의 방향성이 

일반 댓 의 동조성에 미치는 효과를 연구하 으며[15], 

차은정 등은 뉴욕타임즈의 뉴스정보를 감성분석하여 주

식 측을 진행하 으며[3], 최석재 등은 온라인 뉴스 제

목을 분석하여 특정 장소에서 이루어질 이벤트 성과를 

측하는 연구[5]를 하 다. 

한편 2015년 ‘소 트웨어 교육 운 지침’에 의해 ·

고등학교는 2018년부터, 등학교는 2019년부터 SW 교

육이 이루어지므로 SW 교육에 한 사람들의 의견은 

어떤지 살펴볼 필요가 있다. 한국인의 약 77%가 인쇄신

문이 아닌 온라인을 통해 뉴스를 하고 있으며 SNS를 

통해 다양한 정보를 공유하고 있다고 한다[9]. 그러므로 

SW 교육에 한 온라인 뉴스데이터를 수집하여 SW 

교육에 한 뉴스가 정 인지 부정 인지를 살펴보고

자 한다. 

그러므로 본 논문에서는 SW 교육에 한 온라인 뉴

스데이터를 수집하여 형태소 분석후 단어를 추출하고 

뉴스데이터의 감성지수를 산출하여 수집된 뉴스 데이터

의 감성분석을 실시하고자 한다. 한, 산출된 감성 수

가 어느 정도 정확한지 정확도를 검토하고자 한다.

2. 이론적 배경

2.1 감성분석

감성분석은 오피니언마이닝의 한 부분으로 의 주제

와 내용보다는 쓴이가 의 주제에 한 감성을 찾아

내는 방법으로 정 인 의미인지 부정 인 의미인지를 

알아내는 방법이다. 즉, 텍스트에서 감성단어를 추출하

여 수화하는 방법으로 코퍼스(Corpus)를 이용한 기계

학습 기반 분석과 사 기반 분석이 있다. 

기계학습기반 분석은 인간의 학습 차 모델을 기반으

로 컴퓨터가 해석할 수 있도록 훈련시켜 정 혹은 부

정으로 분류하게 된다. 이 방법은 정확도가 높은 반면 

코퍼스 구축이 어렵고 과 합(overfitting) 문제가 발생

하고 데이터가 많이 필요하게 되는 단 이 있다. 사 기

반 분석은 사용하기 간편하지만 주제에 따라 사 이 달

라지는 단 이 있다. 왜냐하면 상의 속성에 따라 정 

혹은 부정의 분류가 달라질 수 있기 떄문이다. 

텍스트마이닝, 감성분석을 통해 더 나아가 선형회귀분

석, SVM(Support Vector Machine), RandomForest, Deep 

Learning 모형을 활용한 측분석도 실시할 수 있다.

감성분석을 사용한 사례로는 2012년 미국 선[2], 주

가 측[3,13], 온라인 쇼핑몰의 상품평 분석[6], 화흥행

성 측[4] 등이 있다. 

특히 기업의 경우 규모가 커질수록 소비자의 의견 을 

일일이 분석하는 것은 매우 어려우므로 소셜 데이터를 

자동으로 처리하는 감성 분석 솔루션을 제시하고 있다. 

감성분석 솔루션으로는 어도비 소셜(Adobe Social)의 

측 퍼블리싱(Predictive Publishing), IBM의 감성 분

석 서비스인 IBM 소셜 애 리틱스(Social Analytics), 

SK 래닛의 OMS 2.0 시스템, SK텔 콤의 Smart 

Insight, 구  애 리틱스 리미엄(Google Analytics 

Premium), AT 인터넷 애 라이  III(Analyzer III), 

SAS 어드반스드 커스터머 익스피리언스(Advanced 
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Customer Experience) 등이 있다[19].

2.2 감성사전

감성분석 과정에서 감성사 이 필요한데 한국어 감성

사 은 어와는 달리 어미와 조사가 발달한 교착어이

므로 자연어 처리가 복잡해 한  감성분석이 어려운부

분이 있다[1]. 

감성사  구축의 표 인 는 PMI(Point-wise 

Mutual Information)를 활용해 단어의 정, 부정, 립

을 평가한 SentiWordNet 연구가 있다. 그러나 범용 감

성사 이 주제에 따른 문맥  의미 변이, 동음이의어 사

용 등의 이유로 감성분석의 정확성이 낮아지는 문제가 

발생한다[14]. 한 서울 학교에서 개발한 어의 

MPQA(Multi-perspective Question Answering) 감성 

사 과 같은 한국어 감성 코퍼스 KOSAC(Korean 

Sentiment Analysis Corpus), 연세 학교에서 개발한 

오 한  등의 연구가 있다.

감성사 은 감성분석과정에서 요한 부분이지만 한

 감성사 에 한 연구가 많지 않고 계속 진행되고 

있으므로 별도로 연구자들이 주제에 맞게 사 을 구축

하여 연구하고 있다. 따라서 주제에 한 맞춤형 감성

사 을 구축하여 감성분석의 정확성을 높이려는 연구들

이 진행되고 있다. 이에 이상훈 등은 화 데이터 특성

에 맞는 SO-PMI(Semantic Orientation from 

Point-wise Mutual Information)를 활용해 장르별 맞춤

형 감성사  구축을 통한 화리뷰 감성분석을 실시하

다[14].

본 논문에서도 주제에 맞는 감성사 을 구축하기 

해 회귀분석을 통한 정어와 부정어를 추출하여 이를 

수정 보완하여 활용하 다.

2.3 관련 연구

뉴스데이터의 감성분석에 한 연구를 살펴보면, 차

은정 등은 뉴욕타임즈의 뉴스정보를 감성분석하여 주식

축을 진행하 으며[3], 최석재 등은 온라인 뉴스 제목

을 분석하여 특정 장소에서 이루어질 이벤트 성과를 

측하는 연구[5]를 하 다.

이 외에 문화산업에서 아이돌 스타에 한 감성 분

석, 온라인상에 작성된 의료기 의 고객 여론을 분석한 

연구, 베스트 댓 의 방향성이 일반댓 의 동조효과에 

미치는 향 연구, 신문기사로부터 추출한 최근동향에 

한 트 터 감성분석 연구 등 다양한 분야로 확 되어 

연구되고 있다[15,17]. 

감성사  구축에 한 연구로는 단어별 극성 별에 

집단지성을 활용한 연구[1], 단어의 출  빈도수를 활용

해 주제별 감성사 을 구축한 연구[21], 주식 련 콘텐

츠에 OAR(Opinion Antonym Rule) 알고리즘을 사용하

여 감성사 을 구축한 연구[8], LP(Label Propagation) 

방법을 이용해 단어 간의 인 도를 통해 감성사 을 구

출한 연구[11] 등이 있으며, 이밖에 TF-IDF (Term 

Frequency-Inverse Document Frequency) 등의 수치에 

기반하거나 PMI 등의 통계  수치를 활용하여 단어 간

의 극성을 정의하는 방법도 있다[7,20]. 안정국 등은 집

단지성을 이용한 한  감성어 사 을 구축하기 해 오

한  사이트를 운 하고 있어[1] 한  감성분석에 새

로운 방향이 되리라 생각된다. 특히 송상일 등은 범용 

감성사 을 이용하는 방식보다는 주제에 맞는 감성사

을 활용할 때 감성분석의 정확성이 향상됨을 확인하

다[18]. 

선행연구를 통해 범용 감성사 을 이용하는 방식 보

다는 주제에 맞는 감성사 을 구축하여 감성분석에 활

용하는 방안이 더 효과 임을 알 수 있으며[14], 한 

SW 교육 련 뉴스 데이터의 감성분석에 한 연구는 

거의 없음을 알 수 있었다,

3. 연구방법

본 연구에서는 SW 교육과 련된 온라인 뉴스 데이

터의 감성분석을 실시하기 해 수집된 데이터를 형태

소 분석하여 단어를 추출한 후 감성사 과의 비교를 통

해 텍스트의 감성지수를 산출하여 뉴스 데이터의 감성

분석을 실시하 다. 한, 산출된 감성 수가 어느 정도 

정확한지 정확도를 검토하 다. 연구 차는 (Fig. 1)과 

같다.
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(Fig. 1) The research procedures

3.1 데이터 수집

본 연구에서는 네이버와 다음 검색사이트에서 제공하

는 온라인 뉴스를 뉴스 헤드라인과 요약정보를 심으

로 수집하 다. 뉴스 기사 문은 핵심이 아닌 이해를 

돕기 한 주변의 내용이 들어가는 경우가 있어 극성 

단에 혼란을  수도 있으므로 뉴스 헤드라인과 요약

정보를 수집하 다. 뉴스 헤드라인은 기사의 가장 핵심

인 내용을 담고 있어 본문보다 사실과 의견이 더 정

확하게 발 될 뿐 아니라 데이터의 불용어가 작고 간결

한 특징을 갖고 있다. 그러나 함축 인 뉴스 제목에 감

성을 단하기가 어려울 수 도 있으므로 요약정보를 함

께 수집하 다.

이클립스를 통해 2016년 1월 1일부터 2016년 8월 22

일까지 데이터를 수집하 으며, 키워드는 ‘SW 교육’과 

‘소 트웨어 교육’ 으로 검색하여 수집하 다. 수집된 뉴

스 데이터( )는 (Fig. 2)와 같으며, R에서 데이터를 불

려올 수 있는 .CSV 형식으로 장하 다.

(Fig. 2) Collected news data (example)

3.2 감성분석 

해당 문서의 주제별 맞춤형 감성사 을 구축하여 감

성분석에 활용하는 방안이 더 효과 이라는 선행연구

[14] 결과를 기반으로 수집된 뉴스데이터의 극성 탐지를 

해 먼  감성사 을 구축하 다. 먼  수집된 뉴스데

이터를 형태소 분석하여 단어를 추출한 후 회귀분석을 

통해 회귀계수를 산출하여 회귀계수가 0보다 크면 정

단어, 회귀계수가 0보다 작으면 부정단어로 분류하여 감

성사 을 만들었다. 여기에 본 연구의 뉴스 데이터에 

한 정어와 부정어를 추출하여 정어 사 과 부정

어 사 을 수정 보완하 다. 

구축된 감성사 을 기반으로 뉴스데이터의 감성 수

를 계산하 다. 감성 수(SC)는 정 단어수(PW)의 합

에서 부정 단어수(NW)의 합을 뺀 값으로 나타냈다. 즉, 

감성 수 SC는 다음과 같다. 

     ⋯   ⋯

이와 같이 뉴스데이터의 감성 수를 계산하여 뉴스데

이터에 장하 다. 감성 수값으로 이 뉴스가 정

인지 부정 인지 는 립 인지를 구분할 수 있다. 

즉, <Table 1>과 같이 감성 수가 1 이상이면 정, 감

성 수가 0 이면 립, 감성 수가 0 미만이면 부정으로 

단한다. 

Text type Condition

Positive Text SC > 0

Neutral Text SC = 0

Negative Text SC < 0

<Table 1> Sentimental Condition of Text

3.3 감성점수 정확도 검토

감성사  기반 방식으로 부여된 감성 수의 정확도를 

측정하기 해 3명이 뉴스데이터를 보고 정, 부정, 

립을 단하 으며 3명의 단이 차이가 나는 경우는 

서로 의견을 나눠 결정했다. 

실제 문서의 정/부정 결과와 감성분석에 의해 측

된 결과의 계를 <Table 2>와 같이 나타낼 때 정 도는 
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측한 분류의 결과가 얼마나 정확한가를 나타낸다[3].

prediction

Positive Negative

real
True TruePositive TrueNegative

False FalsePositive FalseNegative

<Table 2> Relationship between real document and pre-

dicted results

정 도(Precision)는 정이라고 측(Positive pre-

diction)한 사례  실제 정(real True)인 비율을 의미

하며 구하는 공식은 다음과 같다.

Precision =

 TruePositive / ( TruePositive + FalsePositive )

그리고 실제로는 정인데 부정으로 측한 경우

(TrueNegative), 실제 부정인데 정으로 측한 경우

(FalsePositive)는 오류라고 할 수 있다.

4. 연구결과 

이클립스를 통해 2016년 1월 1일부터 2016년 8월 22

일까지 네이버와 다음에서 제공되는 ‘SW 교육’ 련 온

라인 뉴스데이터를 수집하여 복 데이터는 제거한 데

이터 총수는 1,507개 이다. 

데이터 처리를 해 R의 KoNLP 패키지를 사용하

여 형태소를 분석하 다. 감성사  구축을 해 회귀계

수를 통한 정어와 부정어를 추출한 후 연구 데이터에 

맞는 정어와 부정어를 수정 보완하 다. 구축한 감성

사 을 기반으로 정 단어수의 합에서 부정 단어수의 

합을 빼서 각 데이터의 감성 수 값으로 부여하 다. 감

성 수를 계산하는 R 코드는 <Table 3>과 같다.

score.sentiment =

 function(sentences,pos.words,neg.words)

{

  scores = laply(sentences ,

         function(sentence,pos.words, neg.words)

         {

         word.list=str_split(sentence,"\\s+")

         words = unlist(word.list)

         pos.matches = match(words,pos.words)

         neg.matches = match(words,neg.words)

         pos.matches = !is.na(pos.matches)

         neg.matches = !is.na(neg.matches)

         score = 

          sum(pos.matches) - sum(neg.matches)

         return(score)

         }, pos.words , neg.words )

    scores.df =

       data.frame(text=sentences , score=scores)

    return(scores.df)

}

<Table 3> R code to calculate sentimental score

부여된 감성 수의 정확도를 검하기 해 사람이 

부여한 감성 수를 기반으로 감성사 을 수정하여 다시 

실행한 결과, 실제 정 데이터가 220개인데 239개를 

정 데이터로 측하여 92퍼센트 정확도를 나타냈다. 

사람이 부여한 감성 수와 감성사 에 의하여 부여된 

감성 수의 부호가 차이가 있다는 것은 정을 부정으

로, 부정을 정으로 측했다는 의미로 감성사  기반 

감성 수의 오류라고 할 수 있다. 즉, 감성 수의 오류

율은 두 개의 감성 수의 부호를 비교하면 되므로 감성

수의 부호가 달라진 경우는 1,507개  60개가 나왔

다. 를 들어, ‘않은’, ‘않다’, ‘없이’ 등은 부정어이지만 

‘차질없이’와 같이 정으로 쓰어지는 경우가 있어 정

인데 부정으로 단하는 경우가 있었다. 즉 실제는 정

인데 부정으로 측했고, 실제는 부정인데 정으로 

측한 건수가 60개로 오류율은 3.98퍼센트라고 할 수 있

다. 정 도와 오류율을 볼 때 감성사 을 사용한 본 연

구의 감성분석 결과는 신뢰 할 수 있다고 단된다.

수집된 뉴스 데이터의 월별 갯수  감성 수 월별 평

균은 <Table 4>, (Fig. 3), (Fig. 4)와 같다. 데이터 갯수는 

복 뉴스데이터를 제거한 건수이며, 감성 수는 1부터 

–1 사이의 값으로 변환하여 1값에 가까울수록 정 이

며 –1에 가까울수록 부정 이며 0에 가까울수록 립
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이라고 할 수 있다. 수집기간동안 SW 교육 련 뉴스는 

월평균 약 189건 발생되었으며, 감성 수 평균은 0.7로 

SW 교육 련 뉴스는 정 이었음을 알 수 있었다. 

(Fig. 4)를 살펴보면 분석기간 동안 감성 수가 모두 

0 이하로 내려가지 않았으며 2016년 2월 17일 ∼ 3월 

17일 기간과 2016년 5월 20일 ∼ 6월 20일 기간을 제외

하고는 거의 평균 수를 유지하고 있었다. 이를 통해 

SW 교육에 하여 부정 인 시각보다는 정 인 시각

이 더 많음을 유추할 수 있다. 

특히, (Fig. 4)에서 평균 감성 수 0.7보다 낮아진 기

간인 2월 17일∼3월 17일 기간의 부정 인 의견을 정리

하면, SW 교육이 지속될 수 있는 여건 조성이 부족하

며, HW 기반보다는 SW 인재 양성에 더욱 노력해야 하

고, SW 문교사가 부족하다. 한, SW 교육정책을 교

육 장에 실행하는데는 차이가 있으며, 인공지능 발달로 

인간 존엄성을 시하는 새로운 윤리가 필요하다는 의

견이 있었다. 한, 5월 20일∼6월 20일 기간의 부정

인 의견을 정리하면, SW 교육의 세부방침이 미흡하여 

고가의 코딩 학원이 양산되며, SW 개발자 양성문제가 

시 하고, 수도권과 지방의 SW 교육 격차가 존재하며, 

SW 교육이 SW 취업으로 연계될지 여부 등에 한 의

견이 있었다.

분석결과 정 인 의견을 종합 정리하면, SW 교육

이 강조되면서 SW 선도학교가 확 되고 다양한 창의캠

와 SW 동아리 지원 등으로 재미있는 코딩, 로 , 드

론 등 체험형 SW 교육을 받을 수 있어 좋다. 성공한 창

업가들 덕분에 코딩교육이 인기이며, 놀이하듯 자연스럼

게 SW 원리를 익  문제해결력 향상 등 사고력 신장에 

도움이 된다. SW 교육 강화가 미래를 비하기 한 

포석이고 미래산업과 일자리 창출 략에 거름이 된

다 등의 의견이 있었다.

부정 인 의견을 종합 정리하면, SW 교육 의무화에 

따른 비가 아직 미흡하며, SW 교육을 하고 싶어도 

SW 교육 수업자료를 구하기가 힘들다. SW 교육 강화뿐

만 아니라 SW 개발자들의 처우 개선도 시 하며, SW 

교육을 필수화해도 당장 효과를 보기는 시간이 소요되므

로 SW 개발자 양성부분도 시 히 이루어져야 한다. SW 

교육 의무화에 따른 학부모의 불안감 해소 방안이 필요

하며, 로그래  교육보다는 미래 꿈을 생각할 수 있는 

희망을  수 있는 SW 교육이 되어야 미래가 밝다고 했

다. 그리고 필요할 때마다 주먹구구식으로 과목과 시간을 

늘리기보다는 필요할 때 과감한 투자로 속도감 있게 차

별화 략이 필요하다는 등의 의견이 있었다.

5. 결론

인터넷과 스마트폰의 발달로 SNS에 정보들이 증가

period
data

number

average sentimental 

score

2016.1.1∼1.15 63 0.73

2016.1.16∼2.16 215 0.75

2016.2.17∼3.17 193 0.57

2016.3.18∼4.18 226 0.73

2016.4.19∼5.19 213 0.78

2016.5.20∼6.20 216 0.33

2016.6.21∼7.21 205 0.85

2016.7.22∼8.22 176 0.89

average 189 0.70

total 1,507

(Fig. 3) Number of monthly news data 

(Fig. 4) Average sentimental score of monthly news data

<Table 4> The number and average sentimental score of 

monthly news data
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하면서 SNS를 활용한 빅데이터 분석 연구가 활발히 진

행되고 있다. 특히 사람들의 감성을 분석하기 한 감성

분석은 의 주제와 내용을 넘어 감성을 찾아내는 방법

으로 기업에서는 소비자들의 생각을 분석하여 제품 개

발  홍보에 극 으로 반 하고 있다.

본 논문에서는 2015 개정 교육과정에 의해 2018년부

터 · ·고등학교에 SW 교육이 용되므로 SW 교육

련 온라인 뉴스데이터를 수집하여 감성분석을 실시하

다. 그 결과 수집기간동안 SW 교육 련 뉴스는 월

평균 약 189건 발생되었으며, 감성 수 평균은 0.7로 

SW 교육 련 뉴스는 정 이었음을 알 수 있었다. 

분석결과 의견을 정리하면, SW 교육의 요성  정책 

실행에는 공감하며 정 이었으나 구체 인 실행 방법

에는 부정 인 시각이 있었다. 즉, SW 교육 환경  교

육방법 부족 문제, SW 개발자 양성  처우개선 문제, 

코딩 사교육 증가 문제 등이었다.

본 연구의 한계 은 첫째, 실제로 감성을 ·부정으

로만 나타낼 수는 없다. 감성분석은 문서에 정어와 부

정어 포함여부를 검하여 종합 으로 궁정 인지 부정

인지 는 립인지를 구분한다. 이때 감성사 의 

정어와 부정어의 출 빈도로 감성을 측정하는 방법을 

일반 으로 사용하고 있으나 감성을 정, 부정으로만 

나타낼 수 없기 때문에 제한 이 존재한다고 할 수 있

다. 둘째, 감성사 을 일반화하기 어렵다. 재 한  감

성사 에 한 연구가 부족하여 범용 한  감성사 을 

용하기가 어려운 실정이다. 본 논문에서도 수집데이

터에 맞는 감성사 을 구축하여 용하 으므로 일반화

하기 어려우며, 이러한 한계 을 해소하기 해 한  범

용 감성사  구축이 시 하다고 하겠다. 셋째, 데이터의 

부족이다. 본 논문에서는 약 8개월 기간의 온라인 뉴스

데이터의 헤드라인과 요약정보를 사용하여 분석하 다. 

뉴스 헤드라인은 본문보다 사실과 의견이 더 정확하게 

발 될 수 있지만 뉴스데이터의 문에 다른 감성정보

가 달될 수 도있다는 한계 을 가지고 있다.

추후 뉴스데이터 뿐만 아니라 다양한 SNS 정보들을 

수집하여 SW 교육에 한 사람들의 의견을 감성분석하

여 SW 교육 정책수립  실행에 피드백으로 활용되기

를 기 한다.
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