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승합차량의 액슬기어 음질의 평가를 위한 

새로운 순음도 모델 개발과 응용
Tonality Design for Sound Quality Evaluation for Gear Whine Sound
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ABSTRACT

Aure’s tonality was considered as the sound metrics for the expression of the tonality of gear 
whine sound in a previous research. It was failed to use the Aure’s tonality as a sound metric for 
the tonal impression. Thus Aures’s tonality, was developed for tonal impression in previous research. 
However, this metric did not express well the tonality of gear whine sound since the whine sound is 
a non-stationary signal with frequency modulation and amplitude modulation. In this study, the new 
method for the tonality evaluation for a non-stationary signal is presented. It is developed based on 
the prominence ratio, tonality impression function, and lower threshold level. It improves the accu-
racy and reliability of the sound quality index being used for the sound quality evaluation of the 
axle-gear whine sound. 

* 

1. 서  론

최근 인간의 감각을 바탕으로 하는 승용차의 음

질 평가에 대한 요구가 많아지면서, 사람의 청각기

능을 바탕으로 최적화시키는 음질 분석 연구가 중요

해지고 있다. 많은 자동차 회사들은 세계 시장에서

의 경쟁력을 갖추기 위해서 고객들의 감성적 욕구를 

만족하게 하는 연구를 시도 하고 있다. 무엇보다도 

중요한 것은, 인식되는 소리에 대한 감성적 만족을 

평가하기 위해 경쟁 차량의 기능과 비교하고, 개선

을 위한 유용한 정보를 추출하는 것이다. 그러므로 

승용차의 실내 음질은 소비자의 욕구를 만족하게 하

기 위해서 많이 연구되어왔다(1~4). 
음향심리학에 따르면, 청각기능으로부터 인식 되

는 소리의 성향은 라우드니스(loudness), 샤프니스

(sharpness), 러프니스(roughness), 변동 강도(fluctuation 
strength), 순음도(tonality)로 구성되는 음질요소와 

불쾌함, 성가심으로 구성되는 특정한 소음원들은 그

들의 자체적인 절대 레벨보다 근접한 소음원으로부

터의 상대적인 관계를 가지고 있다(5,6). 이것은 잡음

이 다른 소음원에 의해서 지배적인 소음원이 될 수 

있다는 것을 의미한다. 이런 관점에서 내연기관과 변

속시스템과 같은 지배적인 소음원으로부터 마스킹 되
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어있었던 액슬기어의 화인 소음이 SUV 차량에서는 

하나의 지배적인 소음원이 될 수 있다(7~9). 실내 음

질 향상에 있어서 적정한 레벨까지 낮추는 것이 필

요하다. 이런 이유로, 이전 연구들에서는 인식되는 

소리의 순음도를 어떻게 적정하게 평가하는 것과 액

슬 화인 소음의 음질 인덱스 발전이라는 점에 주목

해왔다(10,11). Fig. 1은 액슬기어의 화인 인덱스의 생

성 순서도를 나타낸다.
일반적으로 인간의 청각은 A-weight의 변화나 음

질요소의 첫 번째 요소인 라우드니스와 관련이 있

다. 그러나 다양한 소음이 존재하고 이들의 음압 변

화만을 고려하여 모델링하는 것은 어려움이 있다. 
즉, 실내소음의 음질을 개선하는데 A-weight의 음압

레벨과 라우드니스를 줄이는 것만으로는 달성되지 

않는다. 따라서 추가적으로 사용되는 성가심의 두 

번째 요소인 순음도는 액슬 시스템의 회전 운동시 

발생되는 음의 성분의 피치 강도 양을 알아보기 위

해 사용되는 음질 요소이다.
액슬기어의 화인 소음은 주파수 대역에서의 각 

성분은 음향에너지 형식의 기어 맞물림 진동수로 구

성이 되어있다. 순음도의 영향은 소리의 크기와 주

파수 함수로서 다양하다는 것을 실험으로 확인했다. 
그러므로 음 속성의 순음도로 사용되어 온 Aures의 

순음도는 청음평가와 상관관계를 가지고, ANN(신경 

Fig. 1 Flowchart of sound quality analysis for the 
development of SUV axle-gear whine sounds 
using an artificial neural network(ANN)

회로망) 학습 과정에서의 라우드니스 입력데이터로 

사용되어진다. 그러나 글로벌(global) 상관관계와는 

달리, Aures의 순음도는 액슬기어 화인 소음의 비선

형 적인 특성에 의해서 로컬(local)오류와 선형성 문

제를 가지고 있다. 이 의미는 인식되는 소리 사이에

서의 순음도의 차이점은 Aures의 순음도 모델에서

의 지역적 범위적으로 인식되지 못할 수 있다. 그것

은 개발된 액슬 화인 인덱스의 불확실성이 원인일 

수도 있다. 따라서 이 연구의 목적은 비선형적 신호

의 순음도 평가를 통해 새로운 음질 요소 모델을 만

들고, 액슬기어 화인 소음의 음질 지수의 정확성과 

신뢰성을 향상 시키는 것을 목표로 하고 있다. 

2. 합성 액슬기어 화인 소음 설계

SUV 차량의 액슬기어 화인 소음 음질 인덱스는 

다중회계분석이나 인공 신경 회로망에 의한 음 특성

과 인식되는 소리에 대한 청음평가와의 관계에 의해

서 모델링 된다. 이 논문에서는 액슬기어 화인 소음

에 대한 청각 기능에 대한 지각은 비선형적으로 가

정되기 때문에 인공 신경 회로망에 적용했다. ANN 
적용에서는 무엇보다 중요한 것은 관심 범위 내에서 

주관적인 조건에 해당하는 입력데이터와 목표 데이

터를 잘 조절해서 액슬기어 화인 소음의 다양한 평

가 척도에 대한 오류를 줄이는 데 있다. 다양한 액

슬기어 화인 소음은 절대적으로 ANN의 학습과정에 

의해서 가능한 많이 고려되어야 한다. 그러나 실험

을 통해서 모든 SUV 차량의 액슬기어 화인 소음을 

직접 녹음을 하는 것은 어렵다. 따라서 앞선 연구에

서(10) 신호처리 기술을 이용하여 합성 신호를 제작

하였다. 이 합성 신호를 이용하여 ANN을 학습하고 

음질평가 모델을 개발하였다.
이 과정의 첫 번째 단계로, Head Acoustics사의 

artificial head를 조수석에 위치시켜 녹음하였다. 실

내 소음은 가속 상태에서 프로펠러 축의 회전속도를 

1000 RPM에서 3500 RPM에서 증가시키며 40초 동

안 측정하였다. 다음 단계로, SUV 차량의 실내 소

음을 측정하기 위해서 프로펠러 축의 회전 속도와 

관련이 있을 때 사용하는 칼만 차수 적응 필터 

(Kalman order adaptive filter)(15)를 적용하여 액슬기

어 화인 소음을 제거하였다. Fig. 2(a)는 실내 소음을 

측정한 것이고, 특정한 시간에서의 크기가 증가되는 
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액슬기어 화인 소음을 제거한 것을 보여 준다. Fig.
2(b)는 Fig. 2(a)에서의 액슬기어 화인 소음을 제거

한 신호의 특성을 통해서 네 단계로 나눈 후 각 조

건에 따라서 80개의 합성 신호를 제작하였다 자세

한 과정은 참고문헌(10)에 설명되어 있다. 
결론적으로 80개의 합성 실내 소음들은 실제 차량

에서 측정된 5대의 SUV 차량의 실내 소음과 함께 

청음평가와 ANN의 학습 과정을 통해서 사용된다. 

3. 주관적 평가

참가자들의 85개의 액슬기어 화인 소음에 대한 

평균반응은 ANN의 목표 수치로써 사용된다. SUV 
차량의 5곳에서 측정한 80개의 합성 소음과 5개의 

(a) Extracted meshing frequency components 
using Kalman order adaptive filter 

(b) Velocity profile of axle-gear whine sound

Fig. 2 Time variance of meshing frequency compo-
nents extracted from the interior sound of a 
reference SUV in a state of acceleration

측정 소음은 음향 심리학 측면에서 청각기능의 일반

적 성격에 대해서 규정하기 위해서 남자 17명 여자 

4명으로 이루어진 참가자들에 의해서 평가되었다. 
청음평가는 Head Acoustic사의 playback system과 

헤드폰을 이용해서 실시되었다. 인식되는 소리는 레

이팅(rating)방식을 사용하여 4점에서 9점까지 평가

하도록 하였다. Fig. 3(a)는 참가들이 85개의 액슬 

화인 소음에 대한 주관적 반응의 분포이다. Fig.
3(b)는 오름차순 순서로 평균값과 95 % 신뢰 구간

을 나타낸다. 여기서 일부 참가자들의 비정상적인 

우선순위 설정에 의한 것들은 ANN 학습 과정의 오

류의 원인이 될 수 있다. 따라서 참가들의 일반성을 

개선시키기 위해서는 각 소리에 대한 평균 응답을 

계산하는 과정에 참가자들의 평균 반응이 표준편차 

범위 안에 포함되어야 한다. 

(a) Distribution of raw response rates 

(b) Mean response and ± standard deviation 
with 95 % confidence in ascending order

Fig. 3 Mean response of 21 participants for 85 axle-
gear whine sounds
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4. 음질요소의 분석

선행 논문(10)에서는 액슬기어 화인 인덱스의 개발

을 위해 참가들의 평균 응답이 크게 상관관계를 가

지는 음질요소를 찾기 위해서 라우드니스, 샤프니

스, 러프니스, 순음도 등을 사용하여 85개의 액슬기

어 화인 소음이 조사되었다. 
Fig. 4와 Table 1은 음질요소와 평균 응답 사이에

서 상관관계를 나타낸다. 라우드니스는 인식되는 소

리의 크기를 나타내고 음향심리학에서 첫 번째 중요

한 인자로 고려된다. 
여러 가지 모델 사이에서 Zwicker 모델(17)은 85

개의 실내 소음의 라우드니스 계산하는데 사용된다. 
Fig. 4(a)에 보이는 것처럼, 참가자들의 평균 응답의 

상관 계수(correlation coefficient) (R)가 -87.5 %가 

된다. 상관 계수의 제곱인 R2은 0.76이다. Aure의 

순음도(18)는 순음도로 인식되는 소리에 대한 pitch 
strength를 표현하는데 사용되어 왔고, Fig. 4(c)에서 

살펴보면 -74.1 %의 비교적 좋은 상관관계를 가지고 

있다. 이 연구의 첫 번째 섹션에서 언급했듯이 라우

드니스와 Aure의 순음도는 참가자들의 평균 응답이 

높은 상관관계를 가졌고, ANN의 학습 과정에서의 

입력 데이터로 사용될 것이다. 그러나 로컬 상관관

계 오류와 Aure의 순음도 적용에 있어서 선형적인 

문제가 있어서, 두 번째 인자인 성가심의 대용으로 

articulation index(AI)(19)을 사용해 왔고, 이것은 연

설의 음성이해도로도 사용되어 왔다. Fig. 4(b)를 보

면 85.5 %로 두 번째로 높은 상관관계를 가지고 있

다. 이런 종류의 결과인 음질 인덱스 개발은 인지되

는 소리 특성인 tonal impression을 음질요소를 포함

하는 것이 아니기 때문에 승용차에서의 실내소음의 

액슬기어 화인 소음의 부정적인 영향을 고려하지 

못한다. Tonal impression의 객관적인 지표가 참가자

의 평균 응답과 ANN의 학습 과정에서의 라우드니스 

Table 1 Correlation coefficients between the existing 
sound metrics and the mean response of 
participants for 85 axle-gear whine sounds

Zwicker
loudness

Articulation
index

Aures
tonality

-0.875 0.855 -0.741

입력데이터로 고려됨으로써 충분한 상관관계가 있음

에도 불구하고, 로컬 상관관계 오류와 선형성 문제

가 weighted SNR index의 적용에 있어서 여전히 

존재하는 것을 알 수 있다. 

(a) Loudness

(b) Articulation index

(c) Aures tonality

Fig. 4 Correlation between the existing sound metrics 
and the mean response of participants



Eui-Youl Kim, et al ; Tonality Design for Sound Quality Evaluation for Gear Whine Sound

1176
┃

Transactions of the KSNVE, 22(12) : 1172~1183, 2012

따라서 이 연구에서는 Aure의 순음도에 어떤 

로컬 오류와 선형성 문제가 있는지 자세하게 연구

하였다.
첫 번째로, Fig. 4(c)의 Aure의 순음도의 객관적 

지수는 Table 2에 나열 된 것처럼 두 그룹으로 나눌 

수 있다. 라우드니스와 articulation index(AI)는 각 

그룹과 높은 상관관계를 가지고 있지만, Aure의 순

음도는 Table 3에 열거 된 것의 글로벌 상관관계에

서의 -74.1 %와 다르게 낮은 로컬 상관관계를 가진

다. 그 이유는 액슬기어 화인 소음 크기와 주파수가 

비록 시간에 관련하여 계속적으로 다르지만, Aure 
순음도는 non-stationary 신호의 크기와 주파수에 대

한 음의 특성을 적절하게 반영하지 못한다.

Table 2 Comparison of local correlation coefficients 
between Aures tonality and the mean re-
sponse of participants

Group
No.

Zwicker
loudness

Articulation
index

Aures
tonality

T1 0.89659 -0.83823 0.00000

T2 0.67304 -0.97148 -0.42772

Table 3 Optimal values of control parameters of pro-
posed tonality model and its maximum cor-
relation coefficient with the mean response 
of participants for 85 axle-gear whine sounds

Parameter - I, 
(lower threshold 

level)

Parameter - II, 
(frequency weight 

function)

Correlation
coefficient

8.875 7.188 -0.948

Fig. 5 Theoretical concept of prominence ratio on the 
frequency axis

결과적으로, 신호의 크기와 주파수의 변화는 Aure
의 순음도 계산 과정에서는 인식 되지 못했고, sta-
tionary 신호로 만들어진 음 특성의 순간적인 변화

는 Aure의 순음도의 평균값을 사용하여 무시되어 

졌다. Fig. 4(c)에서 보이는 것처럼, 다른 의미의 응

답을 가짐에도 불구하고, Aure의 순음도의 T1과 T2
는 거의 같은 값을 가지고 있다. 이 의미는 Aure의 

순음도를 사용하여 액슬기어 화인 소음의 음 특성의 

차이를 구분하기 어려워 보인다. 따라서 높은 로컬 

상관관계와 선형성을 가진 새로운 음질요소 모델이 

신뢰성을 가지도록 음질 인덱스를 개발해야 한다. 

5. 순음도 평가에 의한 새로운 음질요소 

모델의 설계 및 응용

5.1 순음도 평가에 의한 새로운 음질요소 
모델의 설계

이전 연구에서 음질요소의 로컬 상관관계 오류와 

선형성 문제를 해결하고 non stationary에서의 음 특

성에 대한 반응을 해결하기 위해서는 새로운 음질요

소는 다양한 분야에서 음 요소의 특성으로 평가되는 

prominence ratio의 원리에 의해 제안 되어야 한다. 
배경소음(8)과 관련하여 관심이 있는 소음요소의  

power ratio만 초점을 맞추고 있는 Weighted SNR 
index는 와는 달리, Fig. 5에서의 prominence ratio
는 중심 임계 대역 Xm과 임계 대역의 양 끝단인 XL

과 XU사이에서 power ratio로 사용하고, 주파수 대

역에서 인지되는 tonal impression을 분석하는 것이 

가능하다.
그것의 방정식은 다음 식 (1)과 같다. 

10
( )( ) 10 log

( ( ) ( )) 0.5
M

i
L U

X fPR f dB
X f X f

⎛ ⎞
= ⋅ ⎜ ⎟+ ×⎝ ⎠

(1)

여기서 f는 관심 소음요소의 주파수이다. 제안하는 

음질요소는 prominence ratio와 Fig. 6에서의 두 가지 

유형의 함수를 결합하여 디자인 되고, prominence 
ratio 스펙트럼의 N에 의해서 적용된다. 그것의 방

정식은 다음과 같다.

( )1 2( ) ( ) ( , )
N

i
i

T C PR f w w fα β= × − ×∑ (2)
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여기서 C는 reference 신호에 따라 비 보정 값을 조

정하는데 사용되는 보정 상수이다. 여기서 제안되는 

음질요소의 reference 단위는 60 dB 크기의 1 kHz 
정현파에 속한다. w1() 낮은 임계값이고, w2(f,)는 

주파수 가중 함수이다. Non-stationary 음향 신호일 

때, 인간의 청각기능의 특성은 정상 상태보다 순간

적인 변화일 경우에 크기와 주파수면에서 더 민감하

다. 따라서 프로펠러 회전축의 속도의 변화에 따른 

크기의 변화를 고려하기 위해서는 낮은 임계값으로 

정의된 순간적인 변화는 제안되는 음질요소의 계산

에서 유효한 크기로 간주되어지고, 미리 정의 내린 

낮은 임계값 w1()는 다음과 같이 정의된다.

1 ( )w α α= (3)

국제 규격으로 정해진 낮은 임계값은 상수이고, 
stationary signal(21~23)일 때 사용된다. 이 논문에서의 

낮은 임계값은 신호 특성의 변화에 따라 적절하게 

변화되도록 설계되었다. 또한, 주파수 가중치 함수인 

w2는 W. Aure에 의해 제안된 순음도의 주파수 의

존 특성을 고려하여 적용되었다. 그 방정식의 형태

는 Aure의 순음도 형태와 동일하다.

( )
0.5

2
1,

1 0.2 ( 700 (700 ) )
w f

f f ββ
⎛ ⎞

= ⎜ ⎟+ × +⎝ ⎠
(4)

순음도 표현의 지배 매개변수 값인 는 Aure의 

순음도에서 1이다. 그러나 이 논문에서의 Aure의 순

음도 모델인 식 (4)에서 순음도의 매개변수 가 추

가되었다. 따라서, 순음도 표현 의 매개변수를 사

용하여 700 Hz 저주파수 대역에서의 인지되는 소리

의 순음도 감도 정도를 조절할 수 있다. 액슬기어 

화인 소음은 700 Hz 아래의 저주파수 범위에서 발

생한다. 

5.2 적용
제안되는 음질요소는 Fig. 6에서의 과정에 의해서 

계산된다. 첫째, 85개의 실내 소음은 50 % overlap에 

1초 간격으로 나눈다. 주파수 스펙트럼은 나뉜 신호 

블록에 푸리에 변환으로 얻어진다. Prominence ratio
는 50 Hz에서 1024 Hz까지 사이를 resolution 1로 하

여 각 신호 블록의 주파수 스펙트럼으로 계산된다. 

그런 다음 낮은 임계값과 주파수 가중치 함수는 주

파수 함수의 N의 순서대로 적용된다. 최선의 제어 

매개 변수값을 찾기 위하여, 여러 가지 조합을 위해 

제안된 음질요소 모델의 objective rate는 상관계수

가 최대화될 때까지 참가자들의 평균 응답과 비교하

였다. 낮은 임계값 는 0~20까지 단위간격으로 21경

우로 나누었고, 순음도 표현의 제어 매개 변수 는 

Fig. 6 Flowchart of proposed sound metric model for 
tonality evaluation

Fig. 7 Contour map of correlation coefficients of the 
proposed tonality model for various parameter 
combinations(parameter - I: lower threshold 
level,  , Parameter-II : frequency weighing 
function, )
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0~30까지의 단위 간격으로 31가지 경우로 나누었다. 
따라서 651가지 경우로 최적의 매개변수 값을 찾기 

위해 조사되었다. 결론적으로, Table 3에 나열된 인 

8.875 dB와 가 7.188일 때 -94.8 %의 최대 상관 계

수를 얻었다. Fig. 7은 651가지 경우에 대한 상관 매

트릭스의 등고선 지도이다. 최적의 낮은 임계값은 

7.188 dB이다. 낮은 임계값 이상의 prominence ratio
는 인지되는 소리의 순음도 특성 분석과정에서 효과

적인 수준이다. 이 결과는 낮은 임계값의 음 요소들

은 실내 소음에 부정적인 영향을 끼치지 않는다.
Fig. 8은 순음도 값들을 식 (1)에 의해서 계산된 

Fig. 8 Optimized frequency weighting function for 
maximizing the correlation coefficient of pro-
posed tonality model with the mean response 
of participants

Fig. 9 Correlation between the proposed tonality 
model and the mean response of participants 
for 85 axle-gear whine sounds

것이다. 이 계산 과정에서 보면, =8.875 dB가 사

용되고, 의 두 가지 다른 값들이 사용되었다. 의
한 가지 값은 1이고, 다른 값은 7이다. 결론적으로 

Aure의 순음도 모델에서의 =1인 제어 매개변수는 

순음도 표현으로 제시되었고, 제어 매개변수 =7.18
은 평균응답과 순음도 사이에서의 상관관계 최적의 

값이다.
따라서, 이 논문 Fig. 9에서처럼 700 Hz의 저주파

수 대역에서의 순음도 표현의 민감함이 증가하는 것

으로 결론지어졌다. 이런 결과로부터, 제안된 음질요

소는 선형적인 로컬 상관관계 오류와 현존하는 음질

요소의 선형적인 문제점을 해결하는 것이라고 결론

지을 수 있다. 제안된 음질요소는 prominence ratio
와 두 가지 최적함수를 사용함으로써 얻어진다. 마

지막으로, 제안되는 음질요소 모델과 라우드니스는 

ANN의 학습 과정을 통해서 입력데이터로 사용되어 

진다.

(a) Three-layer, back-propagation network

(b) Single neuron i

Fig. 10 Structure of artificial neural network for 
axle-gear whine index
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6. 인공 신경망 회로를 이용한 

액슬기어 화인 소음 인덱스

6.1 인공 신경망 회로(ANN)이론
ANN은 생물학적 신경 시스템을 상사하여 만들어

진 모델이다(24). 이번 논문에 사용되는 Fig. 10(a)의 

multiple-layer feed-forward network는 청음평가 참

가자들의 평균응답과 음질요소 사이에서 비선형 입

출력 관계로서 음질 인덱스를 개발하고자 한다. 역

전파(back-propagation) 알고리즘은 신경망 회로(25)

의 학습모델로 사용되었고, 이것은 입력벡터 x∈R과 

출력벡터 y∈RN사이의 관계를 함수화 시키기 위해

서 식 (5)와 같이 표현되며, 

1 1N Mx y× ×→ (5a)

일반식으로 나타내면,

( ) ( )p px x→  for p =1,2,…,k (5b)

Fig. 10(b)는 I번째 뉴런이다. 입력 신호의 N번째

인, xi는 뉴런 블록 속에 쌓이고, 함수 F에 의해서 

실행된다. 

1
( ),

N

i i i ij j i
j

y F z z w x b
=

= = +∑ (6)

zi는 active potential, wij는 결합의 가중치이고, bi

는 임계값 매개변수이다. 다양한 함수들 사이에서, 
sigmoid function은 주로 사용되고, 그것의 방정식 

표현은 다음과 같다. 

1( ) (0,1)
1 zF z

e μ−= ∈
+

 for 0μ > (7)

Standard multi-layer feed-forward network은 입

력층, 은닉층, 출력층으로 각각 구성된다. Fig. 10(a)
는 ANN의 2-6-1 구조이다; N=2, H=6, M=1이다. 
은닉층의 가중치 개수는 6개이다.

수학적으로, 액슬기어 화인 인덱스는 

Axle-gear whine index
2 2 1 1 1 2( ( ) )F LW F IW x b b= + + (8)

로 사용된다. 식 (8)에서 나온 함수 F, 입력층의 가

중치 매트릭스 IW1, 은닉층의 가중치 매트릭스 

LW 2가 사용된다. 학습된 ANN의 출력은 액슬기어 

화인 인덱스이다. 
일반적으로, 음질요소의 objective rate는 입력 데

이터로 사용되고 참가자들의 실제 평균 응답은 목표 

데이터로 사용된다. 네트워크 매개 변수의 최적화된 

값은 ANN의 학습과정에 의해서 얻어진다. 무엇보

다도, 정확성과 신뢰성 문제와 관련된 참가자들의 

실제 평균 응답과 비교하여 ANN의 학습 과정의 오

류가 최소화되고, 이것을 증명하는 것이 중요하다. 
 
6.2 액슬기어 화인 소음 인덱스의 개발
이 부분의 목적은 뉴런의 결합과 임계값 변수의 

최적의 가중치 값을 찾기 위해서 사용된다. 정확하

고 예상 반응에 대한 신뢰성을 가지는 액슬기어 화

인 인덱스의 각 층을 개발하기 위해서 사용된다. 이

전 연구(10)에서는 Aure의 순음도를 이용하여 액슬기

어 화인 인덱스의 음질 인덱스를 개발하기 위한 음 

표현의 입력 데이터를 개발하기 위해서 사용되어왔

다. 그러나 크기와 주파수의 변화로부터 적절하게 

인식되지 않는 것이 발견되었고, 순음도 평가의 새

로운 음질요소 모델은 이전 섹션에서 언급된 것처럼 

설계되었고, tonal impression의 함수와 예상 반응의 

신뢰성과 정확성을 개선하기 위한 액슬기어 화인 인

덱스 모델에 적용되었다. 

Fig. 11 Correlation between the actual mean response 
and the predicted response of the trained 
ANN for 60 synthetic axle-gear whine 
sounds used in the ANN training process(T: 
actual mean response, A: predicted response)
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첫 번째로, 60개의 합성음은 무작위로 선택되었

고, ANN의 학습 과정으로서 사용 되어졌다. Fig. 
11은 실제 응답 반응과 학습과정으로 사용된 합성

신호의 예상 반응 사이의 상관관계를 보여지는 것이

고, 96.4 %의 높은 상관관계를 가진다. 수평 축에서

의 T는 참가자들의 실제 평균 응답이고, 수직 축 A
는 ANN 과정을 통한 예상 반응이다. 나머지 20개

의 합성 신호는 ANN 학습 과정을 증명하기 위해서 

사용되었다. Fig. 12는 실제 평균 응답과 증명을 위

한 나머지 합성 신호의 예상 반응 사이의 상관관계

이고, 95.4 %의 높은 상관관계를 가진다. Table 4는 

Fig. 12 Correlation between the actual mean response 
and the predicted response of the trained 
ANN for 20 synthetic axle-gear whine 
sounds used in the verification of ANN and 
the results of 5 original axle-gear whine 
sounds(T: actual mean response, A: predicted 
response)

Table 4 Optimal weights of connections of neurons 
in the trained ANN for the development of 
SUV axle-gear whine index

Weights of 
input layer 

IW1
 

Weights   
of hidden 
layer LW2

Threshold 
of input 
layer b1

Threshold  
of hidden 
layer b2

-0.1377 -0.8495 -1.7024 -0.3772 -0.3627

-1.3814 0.9746 0.813 1.3513

1.0029 -1.4136 -0.7466 0.5466

1.2872 1.5981 -0.5906 1.4302

-2.4618 0.9091 0.3518 -2.2676

-1.6365 -3.909 0.2779 -4.288

ANN 학습 과정의 뉴런 결합의 최적 가중치 값을 

나타낸다. 증명과정의 마지막 단계로서, 5대의 SUV 
차량의 실제 소리의 결과는 ANN 학습 과정의 소리

와 비교하여 실제 소리와 정확하고 신뢰성이 있는지

를 알아본다. 이것의 결과는 Fig. 12의 증명 과정을 

통해서 보여진다. 5대의 SUV 차량의 예상 반응은 

참가자들의 실제 평균 응답과 비교해서 약간의 과대

평가와 과소평가 된 것이 있다. 실제 평균 응답과 

H1을 제외한 예상 반응의 유사한 차이가 있음에도 

불구하고, 이 종류의 오류는 실제 소리 적용에서의 

예상 반응의 정확성과 신뢰성을 증가시키기 위해서 

최소화 되어야 한다. 이 오류의 원인은 다른 소리 

특성의 변화를 고려하지 않고 meshing 주파수 변화

로부터 모든 합성 실내 소음의 라우드니스 변화에 

Table 5 Comparison of mean responses and sound 
metrics among five sport utility vehicles(S1 
: Rexton(old), S2 : Rexton(new), H1 : 
Tucsan, H2 : Santa Fe, H3 : Starex)

Model
No.

Mean 
response

SPL
(dBA)

Loudness
(Sone)

Proposed
tonality

S1 6.658 47.721 2.7702 0.08538

S2 7.81 44.795 2.7165 0.01239

H1 5.76 49.243 3.6305 0.02444

H2 6.906 48.3 3.5354 0.03675

H3 5.155 62.234 5.4353 0.2921

Fig. 13 Contour map of developed sound quality in-
dex for SUV axle-gear whine sounds(S1: 
Rexton(old), S2: Rexton(new), H1: Tucsan, 
H2: Santa Fe, H3: Starex)
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의해서 생기는 것이다. 이 의미는 존재하는 합성 실

내 소음은 라우드니스 조건 하에서 5대 SUV 차량

의 실제 실내 소리에 적절하게 반응하지 않는다는 

뜻이다.
다음 연구에서, 다른 SUV 차량의 배경 소음 사

이에서의 차이는 소리 합성의 과정에서 SUV 차

량의 참조로 사용 된다. Fig. 13은 액슬기어 화인 

소음 음질인덱스 개발에 등고선 지도를 보여진다. 
예상되는 반응의 크기는 3.5의 낮은 라우드니스의 

영역보다 tonal impression의 변화에 의해서 결정

되고, 다른 영역의 라우드니스 변화에 의해서 결

정된다. Table 5는 5대의 SUV 차량의 평균응답과 

음질요소의 객관적 비율이다. SUV 모델 중에서 

H3은 가장 낮은 반응의 크기이고, S1, H1, H2는 

6과 7의 비슷한 반응이다. S2는 S1의 renewal 
version이고, 이것은 변경된 구조와 액슬 시스템의 

기어(26,27)로부터 얻어진다. 이것의 반응은 6.658부

터 7.810까지 증가한다. Fig. 13에서 보이는 것처

럼 S1과 S2사이의 라우드니스의 차이가 매우 작

기 때문에, 실내 음질의 향상은 tonal impression의 

절감에 의해서 주로 달성된다. Table 5에 열거된 

S1보다 H1과 H2의 순음도가 확실히 작다. 음압과 

H1과 H2의 라우드니스가 감소한다면, 그들의 

tonal impression은 음 요소와 배경 소음 사이의 

조건에 따라서 증가하게 된다. 이런 결과를 바탕

으로, renewal version의 실내 음질인 S2는 다른 

SUV 모델과 비교하면 충분한 경쟁력이 있다. 

7. 결  론

이 연구의 목표는 순음도 평가에 대한 음질요소

에서 존재하는 로컬 오류와 선형성 문제를 해결하는 

것이고, 음질 인덱스의 정확성과 신뢰성을 증가시키

는 것이다. 첫 번째로, Aure’s tonality의 문제점 들

이 조사되었다. 높은 글로벌 상관관계와는 달리, 로

컬 상관관계는 0에 가까운 값을 가지고 있다. 따라

서, 현존하는 음질요소의 objective rate와 참가자들

의 평균 응답값 사이의 성향은 아니다. 따라서, 순

음도 평가의 새로운 음질요소는 prominence ratio와 

가중치 함수의 두 가지 종류의 결합으로 디자인 되

었고, 서로 다른 결합의 음질요소의 objective rate는 

높은 상관관계 계수를 얻기 전까지 참가자들의 평균 

응답과 계속 비교한다. 결과적으로, 는 8.875 dB이

고 는 7.188일 때, 상관관계 계수는 -94.8 %이다. 
이 결과가 의미하는 것은 8.875 dB의 낮은 임계값 

이상의 prominence ratio는 제안된 음질요소 모델의 

계산에서의 영향 있는 레벨로 간주되고, 어느 순간의 

분산에 바탕을 둔 새로운 순음도(tonality)모델은 to-
nal impression하기에 적절하다. 인지되는 액슬기어 

화인 소음의 주파수 영향은 W. Aures에 의해서 제

안된 본래의 순음도 impression 함수보다 더 민감한 

것처럼 보인다. 지배 매개변수의 최적화를 통해서, 
로컬 상관관계 오류와 선형성 문제점은 해결 되었

다. 60개의 합성 소음은 ANN의 학습 과정에서 사

용되고, 나머지 20개의 합성 소음은 ANN 학습 과

정의 증명에 사용된다. 참가자들의 예상되는 반응과 

실제 평균 응답 사이에서 95 % 이상이면 높은 상관

관계 계수를 가지는 것으로 간주한다. 실험을 통해 

측정된 다섯 대 SUV 차량의 실제 소음은 예상반응

에 일부분에 오류가 있지만, 액슬기어 화인 인덱스

는 충분히 유용하다. 실제 소음에 대한 ANN 학습 

과정의 오류를 최소화하기 위해서는 ANN 학습 과

정의 라우드니스 조건에서 더 다양한 합성 소음이 

필요하다. 그 결과로서, 이 논문의 결론을 바탕으로, 
변경된 액슬기어 화인 인덱스는 정확한 음질요소의 

가이드라인을 디자인하기에 용이하고, 변경된 구조

의 과정과 감정적 만족감을 상승시키는 액슬기어 시

스템으로서 신뢰성 있다.
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