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VGG network Inception network
A F1 p R A F1 P R
1-Fold (.94 0.95 0.94 094 0.91 0.91 0.91 0.92
2-Fold .82 0.81 0.82 0.82 0.8 0.86 0.8 0.88
3-Fold  0.89 0.89 0.90 0.89 0.8 0.87 0.8 0.89
4Fold  0.93 0.93 0.93 0.93 0.91 0.91 0.91 0.91
5-Fold (.92 0.92 0.92 0.92 0.8 0.82 0.83 0.83
Avg. 0.90 0.90 0.90 0.90 0.8 0.87 0.8 0.89
S.D. 0.04 0.06 0.04 0.04 0.03 0.03 0.03 0.03
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