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요      지

본 연구에서는 CMIP5(The fifth phase of the Couple Model Intercomparison Project) 미래기

후시나리오와 LSTM(Long Short-Term Memory) 모형 기반의 딥러닝 기법을 이용하여 하천유량

예측을 위한 최적 학습 기간을 제시하였다. 연구지역으로는 진안군(성산리) 지점을 선정하였다. 보

정(2000∼2002/2014∼2015) 및 검증(2003∼2005/2016∼2017) 기간을 설정하여 연구지역의 실측 유

량 자료와 LSTM 기반 모의유량을 비교한 결과, 전체적으로 모의값이 실측값을 잘 반영하는 것으

로 나타났다. 또한, LSTM 모형의 장기간 예측 성능을 평가하기 위하여 LSTM 모형 기반 유량을

보정(2000∼2015) 및 검증(2016∼2019) 기간의 SWAT 기반 유량에 비교하였다. 비록 모의결과에

일부 오차가 발생하였으나, LSTM 모형이 장기간의 하천유량을 잘 산정하는 것으로 나타났다. 검

증 결과를 기반으로 2011년∼2100년의 CMIP5 미래기후시나리오 기상자료를 이용하여 SWAT 기

반 유량을 모의하였으며, 모의한 하천유량을 LSTM 모형의 학습자료로 사용하였다. 다양한 학습

시나리오을 적용하여 LSTM 및 SWAT 모형 기반의 하천유량을 모의하였으며, 최적 학습 기간을

제시하기 위하여 학습 시나리오별 LSTM/SWAT 기반 하천유량의 상관성 및 불확실성을 비교하

였다. 비교 결과 학습 기간이 최소 30년 이상일때, 실측유량과 비교하여 LSTM 모형 기반 하천유

량의 불확실성이 낮은 것으로 나타났다. 따라서 CMIP5 미래기후시나리오와 딥러닝 기반 LSTM

모형을 연계하여 미래 장기간의 일별 유량을 모의할 경우, 신뢰성 있는 LSTM 모형 기반 하천유

량을 모의하기 위해서는 최소 30년 이상의 학습 기간이 필요할 것으로 판단된다.
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