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● 요   약 ●  

패턴 또는 영상을 인식하기 위하여 먼저 기계 학습 모델을 선택하고, 선택된 모델은 여러 단계의 처리 단계

과정으로써, 학습 데이터 구성과 특징 추출 그리고 분류기 등으로 크게 나눌 수 있다. 기존의 학습 모델의 

처리 단계 중 학습 데이터 구성은 첫 번째 중요한 단계이다. 본 논문에서는 학습 데이터들의 특징을 분석하여 

데이터 분류성의 척도로 사용될 수 있는지를 검토하여 차후 기계 학습 및 딥 러닝의 인식을 높이고자 한다.

키워드: 학습데이터(Learning data), 차원(Dimension), 특징추출(Feature extraction)
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I. Introduction

지도학습 방식의 기계학습 과정은 크게 학습데이터 준비, 모델 

준비, 모델 학습, 모델 평가 및 분석, 배포의 여러 단계로 구성된다[1]. 

또한 기계학습 과정은 개발하는 모델이 사람이 의도한 특정 정확도에 

도달하기까지 각 단계별 조정을 가하면서 학습 과정을 지속적으로 

반복해야하는 특징이 있다 [1][2]. 본 논문에서는 영상인식을 위하여 

압축영상을 분석하여 데이터 분류성의 척도로서 사용될 수 있는지를 

제안하고자 한다.

II. Data classification of visual quality for 

image recognition

기계 학습(딥러닝) 처리 과정은 일반적으로 그림 1과 같이 입력 

데이터를 학습데이터를 구성하고 특징추출과정을 거쳐 학습알고리즘

을 수행한 후 테스트 데이터를 이용하여 일치하는지를 확인하는 

테스트 과정으로 구분할 수 있다.

Fig. 1. Steps of Supervised Machine 

Learning

기계 학습 과정에서 가장 중요한 것 중 하나는 주어진 문제를 

풀기에 적합한 특징을 추출하는 것이다. 주어진 학습데이터를 그대로 

사용하는 것도 가능하지만 필요한 정보 이외에도 관련 없는 다른 

정보나 노이지 등이 포함되어 있기 때문에 데이터를 가공 없이 사용하

는 것은 오히려 모델의 성능을 저하 시킬 수 있다[2]. 일반적으로 

주어진 데이터는 높은 차원을 가지는 경우가 많기 때문에 보다 낮은 

차원의 특징으로 변환할 필요성이 있다. 데이터의 차원이 증가할수록 

상대적으로 주어진 데이터의 희소성도 증가하게 된다. 즉, 출력 값과 

데이터 간의 관계를 학습하기 위한 데이터가 부족한 현상이 나타난다. 
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또한 학습 대상이 되는 파라미터의 개수도 증가하기 때문에 총체적으

로 학습에 더 많은 양의 데이터가 요구되는 결과를 야기한다[3]. 

본 논문에서는 영상 인식에 중요한 데이터의 특성 중 데이터의 분류성

의 척도를 검정하기 위하여 그림 2와 같이 영상의 자기유사성의 

특징을 가지고 차원의 따른 영상으로 변환하여 학습 데이터로 재구성

하였다. 여러 압축 기법 중 프랙탈 압축은 영상의 일부분은 같은 

영상의 다른 영역과 모양이 거의 유사하다는 자기 유사성에 기초한 

방법으로 두 블록간의 수렴하는 아핀 변환을 찾는 작업으로 다시 

디코딩 작업을 통해 압축된 영상을 구할 수 있다[4].

Fig. 2. Data composition for image recognintion

III. Experiment and Conclusions

실험에 적용된 영상[5]은 64×64 크기를 가진 얼굴 영상 400(40명 

X 10)개에 대한 영상 화질을 비교하였다. 영상에 대한 화질의 데이터 

분류성이 가능한지를 분석하기 위하여 T-검정을 통하여 분석하였다. 

같은 차원 즉 압축률이 같은 조건에서 유사 영상 간에 화질의 정도가 

차이가 있음을 나타내고자 한다. 여러 영상 클래스 중 에서 2개의 

영상 클래스에 대한 영상 화질은 다음과 같다. Table 1은 여러 영상 

중 2개의 클래스들(각 10개의 영상)에 대한 영상의 화질을 

PSNR(Peak Signal-to-Noise Ratio)로 나타내었으며 Table 2는 

10개의 영상에 대한 각 클래스의 T검정 결과와 신뢰구간을 나타내었

다. 입력 영상선택 시 신뢰구간을 이용할 수 있으며 같은 척도 즉 

같은 압축률에서 영상에 대한 화질을 영상인식을 위한 입력 데이터들

로 구성할 수 있음을 알 수 있었다.

PSNR

image class 1 class 2

1 26.28380 24.45945 

2 26.33455 24.42457 

3 25.91852 23.84423 

4 27.30772 24.81753 

5 25.72841 23.99693 

6 27.33579 24.43729 

7 26.94654 23.78630 

8 27.20958 23.39605 

9 26.64796 24.10605 

10 26.10748 23.95648 

Table 1. PSNR of reconstructed input image(sample)

class
Significance level (0.05)

p_value lower upper

image1 0.0000 26.1575 27.0066

image2 0.0000 23.8257 24.4192

Table 2. Confidence interval of 2 classes 
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